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DAFTAR ISTILAH

Pertumbuhan jaringan baru yang abnormal yang bisa
bersifat jinak atau ganas.

Penyakit yang ditandai oleh pertumbuhan tidak terkendali
dari sel-sel abnormal yang dapat menyerang dan merusak
bagian tubuh lainnya.

Proses mengidentifikasi penyakit atau kondisi berdasarkan
gejala dan tanda yang ada.

Angka atau perbandingan individu yang menderita
penyakit dalam suatu populasi tertentu.

Angka atau perbandingan individu yang meninggal akibat
penyakit dalam suatu populasi tertentu.

Tumor atau penyakit yang tidak bersifat ganas atau tidak
menyebar ke bagian tubuh lain.

Tumor atau penyakit yang bersifat ganas atau bisa
menyebar ke bagian tubuh lain.

Unit struktural dan fungsional dasar dari semua makhluk
hidup.

Kumpulan sel yang memiliki fungsi serupa.

Bagian tubuh yang memiliki fungsi spesifik dan terdiri dari
berbagai jenis jaringan.

IImu yang mempelajari penyebaran dan pengendalian
penyakit dalam populasi manusia.

Zat kimia yang dihasilkan oleh kelenjar endokrin untuk
mengatur fungsi tubuh.

Cabang ilmu biologi yang mempelajari pewarisan sifat-
sifat dari generasi ke generasi.

Sifat yang sama dalam semua arah atau orientasi.

Batas atau tepi dari suatu objek atau struktur.
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Hyperplane

Biner

Rasio
Snake

Radial

Integer
Float

String
Matriks

Vector

Fitur

Target

Dataframe

Istilah matematis yang merujuk pada dimensi satu kurang
dari dimensi ruang itu sendiri.

Data atau nilai yang hanya dapat mengambil dua nilai,
yaitu 0 atau 1.

Perbandingan antara dua jumlah atau ukuran.

Teknik dalam analisis citra yang digunakan untuk secara
otomatis menemukan dan menyesuaikan garis kontur suatu
objek dalam gambar berdasarkan energi internal dan
eksternal.

Menggambarkan arah atau distribusi yang berpusat pada
suatu titik.

Jenis data yang merepresentasikan bilangan bulat.

Jenis data yang merepresentasikan bilangan pecahan atau
desimal.

Jenis data yang merepresentasikan teks atau karakter.
Kumpulan data dua dimensi yang terdiri dari baris dan
kolom.

Kumpulan data satu dimensi yang terdiri dari sejumlah
elemen yang memiliki urutan tertentu.

Variabel atau atribut dari sebuah dataset yang digunakan
sebagai input dalam proses analisis atau pembelajaran
mesin.

Variabel yang menjadi hasil yang ingin diprediksi atau
dianalisis, biasanya dalam konteks klasifikasi atau regresi.
Struktur data dua dimensi yang tersusun dari baris dan
kolom seperti tabel dalam basis data
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